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工作
1. china graph 2018参会、报告
2. 将新的降采样方法迁移到vgg16,resnet18上
3. 相似工作的查找、阅读
4. 工作时长: 工作日每日8个小时，周末共5小时，共45小时.
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2.代码部分已经完成，接下来希望在coco等数据集上进行实
验3.除空间变换网络外，17年ICML的最佳论文网络可解释的
工作也与新的方法有一点关联. 直接从降采样方式入手的相
关工作并没有找到，上面两个工作与新的方法相关性不大.

需要继续寻找与新方法相关的工作.
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Spatial Transformer Network

引入了一个新的可学模块，空间变换网络，它显式地允许在网络中对数
据进行空间变换操作。这个可微的模块可以插入到现有的卷积架构中，
使神经网络能够主动地在空间上转换特征映射。



Understanding Black­box Predictions via
Influence Functions

这篇论文提出了找出图片中哪些点对最终分类结果有主要影响的方法，
属于深度学习可解释性的工作。与我们提出的新方法相似之处在于，新
方法同样需要对图片不同区域进行类似的重要程度评估，并保留更为重
要的区域。

主要思想是: 在测试点周围拟合一个简单模型，然后扰动测试集，看预估
值如何变化。



Generating Text via Adversarial Training

尝试将 GAN 理论应用到了文本生成任务上。 文中的方法比较简单，具
体可以总结为：  
以递归神经网络（LSTM）作为GAN的生成器（generator）。其中，用
光滑近似（smooth approximation）的思路来逼近 LSTM 的输出。结构
图如下：

本文生成模型 (LSTM) decode阶段有exposure bias问题，即在训练过程
中逐渐用预测输出替代实际输出作为下一个词的输入


